
Resultados

Luego de implementadas las mejoras discutidas con los 
patólogos expertos, se realizó nuevamente el análisis con los 
mismos documentos procesados por la plataforma web y se 
comparó la precisión para las top N sugerencias, con una mejora 
de +8% para N=10 y +13% para N=20.
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Resultados

Problema

Fundación Arturo López Pérez (FALP) junto con la Universidad de Chile 

desarrollaron la plataforma web Topomorfo [1], basada en un modelo 

de Deep Learning para el reconocimiento automático en texto libre en 

español de menciones de topografía y morfología de un tumor, y el 

mapeo a sus respectivos códigos CIE-O [2]. Se muestra el diagrama del 

modelo en la Firgura 1. Su rendimiento en las primera 5 sugerencias es 

72% y 65% de precisión en morfología y topografía, respectivamente. 

Se busca aumentar este rendimiento, basado en las sugerencias de 

anatomopatólogos de FALP.

Variables y Métricas

Se compararán los resultados de predicción usando Topomorfo con 

los informes de biopsias realizadas por patólogos antes y después 

de aplicar las mejoras. Se analizaron un total de 8400 informes de 

anatomía patológica que fueron codificados por patólogos. Se mide 

la precisión promedio de las primeras N sugerencias del modelo, 

con N entre 1 y 20. También se reporta el recíproco del ranking 

promedio [3].

Hipótesis

El conocimiento experto de los patólogos permite mejorar el 

rendimiento de Topomorfo al dar cuenta de información adicional 

del contexto de un informe de biopsia, que el aprendizaje 

automático no es capaz de inferir.

Objetivos

Evaluar el impacto de las mejoras al modelo Topomorfo derivadas 

de las discusiones con el equipo de Anatomía Patológica de FALP.

Perspectiva

Luego de las mejoras, el modelo cuenta con mejor rendimiento y 

está validado por expertos de la institución. Se espera en los 

próximos meses analizar la performance con informes de anatomía 

patológica de otras instituciones.



Esta herramienta puede ser utilizada para la codificación 

automática de grandes volúmenes de informes de anatomía 

patológica ayudando a la estructuración de la información para 

reportar, por ejemplo, al Registro Nacional del Cáncer.



El modelo de predicción se puede consultar en linea en el 

siguiente link: https://topomorfo.oncodata.org/

Luego de implementadas las mejoras discutidas con los patólogos 

expertos, se realizó nuevamente el análisis con los mismos 

documentos procesados por la plataforma web y se comparó la 

precisión para las top N sugerencias, con una mejora de +8% para 

N=10 y +13% para N=20 (Figura 2).

Método

Se decidió implementar las siguientes 5 mejoras que aprovechan el 

contexto de un término:a

BA Filtro de morfología por topografía según libros de la OMS.a

9A Reconocer procedimientos para detectar topografía.a

[A Actualización de ranking (priors) de los códigos más frecuentes 

según el historial del sistema de información patológico de 

FALP.a

0A Incluir nuevas formas de escritura.a

MA Re-entrenamiento en base a los casos etiquetados validados.

Solución

Luego de 6 meses de utilización de la plataforma web de Topomorfo 

con usuarios internos FALP, se analizaron los resultados de las 

predicciones de morfología y topografía de cada uno de los informes 

procesados y se comparó con la información codificada de biopsias del 

sistema de información patológico de FALP. Se realizaron sesiones de 

trabajo con los expertos en las cuales se identificaron los principales 

problemas del modelo actual y cuáles son las posibles causas 

metodológicas de estos.

Figura 1. Modelo Deep Learning Topomorfo

Figura 2. Resultados de precisión del modelo antes y después de mejoras sugeridas por patólogos.


